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RESUMO

O atual mercado da avaliacdo imobiliaria tornou-se algo complexo, sendo baseado
na teoria dos precos hedoénicos, na qual as caracteristicas de um imovel séo principal
fonte avaliatoria. O objetivo do artigo € analisar, por meio de modelos estatisticos, a
presenca de variaveis que apresentem grau de multicolinearidade, com base na
normativa NBR 14.653-2. Para realizacdo do estudo, foram utilizados os métodos da
Matriz de Correlagdo, Fator de Inflagdo de Variancia e Farrar-Glauber, em uma
amostra de 20 elementos de iméveis comercias na cidade de londrina, abordando 5
diferentes variaveis, em seguida realizado o método da Variavel Relativa para
contorno da situacdo. Foi observado um grau de multicolinearidade para as
variaveis, area util e area total, sendo necessario a divisdo delas para originar uma
variavel relativa para correcdo do modelo. Com o estudo foi constatado como é
possivel identificar a existéncia e gravidade, quais as variaveis afetadas e quais
causam a multicolinearidade.

Palavras-chave: Variaveis. Variavel relativa. Matriz de correlacao.

ABSTRACT

The current real estate valuation market has become a complex scenario, being
based on hedonic price theory, in which the property's characteristics are the
guidelines for evaluation processes. The objective of the article is to analyze, through
statistical models, the presence of variables that showed a degree of multicollinearity,
based on the NBR 14.653-2 standard. To carry out the study, the methods of the
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Correlation Matrix, Inflation Factor of Variance and Farrar-Glauber, were used in a
sample of 20 elements of commercial real estate in Londrina, addressing 5 different
variables, then the method of the Relative Variable for contouring the situation. A
degree of multicollinearity was observed in the variables: useful area and total area.
The division of these two values was necessary to originate a relative variable to
correctthe model. This study shows which variables are affected and which cause
multicollinearity, as well as demonstrates how it is possible to identify the existence
and the severity of this effect.

Keywords: Variables. Relative variable. Correlation matrix.

1 INTRODUCAO

O mercado imobiliario retrata um valoroso segmento da economia nacional,
pelo volume de recursos nas transacdes e poder social. Este mercado é diferente dos
demais, pela singularidade dos bens, o que acarreta uma alta complexidade na
andlise de valores. O baixo dominio de informacBes dos agentes e o falho
conhecimento sobre o funcionamento do mercado, contribuem para intrincar a
analise do mercado imobiliario e a avaliacédo de bens.

Portanto, a avaliacdo de bens € uma atividade complexa. A teoria
econométrica da avaliacdo baseia-se na teoria dos precos heddnicos (ou precos
implicitos), de acordo com a qual, as caracteristicas de um bem sdo responsaveis por
seu valor de mercado, existindo uma relacdo com seu valor. Segundo Pelli Neto
(2003), o valor de um imovel, pode ser relacionadoa um vetor resultado de diferentes
variaveis, como: atributos fisicos, localizacdo e sua utilidade.

A avaliacdo de bens consiste na analise estatistica do mercado imobiliario,
visando identificar as variaveis responsaveis pelo valor de um determinado
segmento de mercado. Esta analise é realizada pela regressao linear multipla, com a
obtencdo de um modelo econométrico que representa um segmento do mercado. A
partir deste modelo, utiliza-se a inferéncia estatistica para calcular valores de
elementos n&o contidos na amostra.

Contudo, para que seja valida, de acordo com a norma brasileira para
avaliacdo de bens a regressdo deve atender aos pressupostos basicos de

especificacdo, normalidade, homocedasticidade, ndo multicolinearidade, néao-

Rev. Terra & Cult., Londrina, v. 38, n. especial, 2022

51



Revista Terra & Cultura: Cadernos de Ensino e Pesquisa

ISSN 2596-2809

autocorrelacao, independéncia e inexisténcia de pontos atipicos. No entanto, no que
tange a ndo multicolinearidade a norma deixa de apresentar critério claro, sugerindo
apenas atencao especial as dependéncias lineares de primeira ordem superiores a
0,80 e ressalta que pode ocorrer multicolinearidade mesmo para valores baixos de
correlagdes isoladas (ABNT, 2011).

A multicolinearidade em um modelo econométrico € uma forte correlacéo
entre duas ou mais variaveis independentes da amostra. Em diferentes exemplos de
modelos de regressdo, se encontra um mau condicionamento da matriz de
delineamento, que é fonte de uma forte correlagdo, muitas vezes ja existente, mas
ndo desejavel entre as varidveis independentes de um modelo de regressédo
(REYNALDO, 1997). Segundo Gujarati e Porter (2011, p.330): “O termo
multicolinearidade originalmente significava a existéncia de uma relacdo linear
“‘perfeita” ou exata entre algumas ou todas as variaveis explanatérias de um modelo
de regressao’.

Quando h& a presenca de variaveis colineares, ndo € possivel identificar a
significancia relativa e influéncia individual das variaveis na formacédo do valor,
ocasionando um problemano modelo econométrico. Dessa forma, a identificacdo da
colinearidade é importante para evitar erros na estimacao de valores. Ocorre que de
acordo com a NBR 14.653-2, a existénciade correlacdes isoladas superiores a 0,80 &
condicdo suficiente, mas ndo necessaria, para atestar a ocorréncia de colinearidade
(ABNT, 2011).

Assim, o presente trabalho possui o0 objetivo apresentar métodos para
identificacdo de colinearidades prejudiciais aos modelos estimativos e propor
alternativas de solucdo e contorno para as varidveis que usualmente estédo
relacionadas a problemas de multicolinearidade em analises de regressédo. O
trabalho abordara especificamente a ocorréncia de multicolinearidade em modelos
estimativos de valor venal de bens urbanos, em particular imoéveis comerciais. O
mesmo apresentard ainda um exemplo real, e os impactos da correta especificacao

dos modelos nos resultados avaliatorios.
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2 METODOLOGIA

Este trabalho sera realizado a partir de um estudo de caso, de um modelo
para avaliacdo do valor venal de imoveis comercias na cidade de Londrina. O modelo
foi elaborado com a pesquisa de 20 elementos amostrais, e a regressao linear
multipla foi realizada com oauxilio do software TS-Sisreg.

O modelo estudado é objeto de uma acdo de avaliacdo de imdveis comercias,
para o calculo do valor venal dos imdveis. O modelo apresenta elevado coeficiente
de correlacdo — 0,90319 e determinacédo 0,81576, bem como adequada significancia
dos regressores. Foi obtido pela utilizacdo de 20 elementos amostrais e cinco

variaveis, sendo:

= Area Util: Variavel independente, na qual refere-se ao espaco privativo do
imovel, obtido pelo calculo da somatoéria das areas dos ambientes internos, com
excecdo de garagens e varandas, em metros quadrados.

= Area Total: Variavel independente, que representa a soma de todas as
areas, somando a area privativa e a area de uso comum, em metros quadrados.

= PxD: Variavel de interacao, do tipo proxy, que representa a multiplicacdo dos
valores de Padréo Construtivo e Conservacédo do Imoével.

» Localizacdo: Variavel independente, do tipo proxy, que representa valores
unitariosem reais referentes a localizagdo do imovel.

= Valor Unitario: Variavel dependente, que representa o valor venal unitario do

elementoamostral, em reais por metro quadrado.

Para a identificagdo da multicolinearidade serdo utilizados os métodos de
observacdoda matriz de correlagéo, fator de inflagdo da variancia (VIF) e o teste de

Farrar-Glauber.
2.1 Matriz de Correlagcao

E avaliado a existéncia de dependéncia linear em par de variaveis pela matriz
de correlacdo, possibilitando identificar a existéncia de multicolinearidade, com a

deteccdo de alta correlagdo em algum par de variaveis. No entanto essa tipologia s6
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é eficaz quando utilizados apenas dois regressores na dependéncia linear. O mau

condicionamento da matrizé consequéncia de um autovalor pequeno na matriz de

correlacao.
2.2 Fator de Inflagéo de Variancia (FIV)

Com as variaveis centradas e padronizadas, € observado o valor de R =
(XTX) ¢ em gue os elementos da diagonal dessa matriz sdo chamados de Fatores de
Inflacdo de Variancia (FIV) e representam o incremento da variancia devido a
presenca de multicolinearidade, o FIVpode ser calculado com a seguinte equacao:

19
FIV = J=12,....p
('R2 !

Onde p é o0 numero das variaveis preditoras; R65 € o coeficiente de
correlacdo multipla,resultante da regresséao de Xs nos outros p — 1 regressores.

A matriz de variancias e covariancias para as estimativas dos coeficientes
deregressao:

VIB)=c"(X'X)' =g FIV=c"(1 —R)S

Quando o valor de 56 for proximo de um, significa que possui um alto indice
de correlacdo entre a variavel Xs e outras variaveis, Ig)go 1-R¢ encontra-se perto
de zero, ocasionando um grande valor para FIV. Quando o FIV maximo apontar
para um valor acima de 10, a multicolinearidade por estar induzindo as estimativas

de minimos quadrados.

2.3 Teste de Farrar-Glauber

E utilizado apenas a etapa 1 do teste de Farrar-Glauber, sendo o teste X' para
determinar a presenca e a gravidade da multicolinearidade. E necessario obter primeiramente
o valor de cada r..s, na sequéncia monta-se a matriz de correlagdes R, e por ultimo calcula-
se X, pela seguinte equagéo:

X ==2An-=1)=1(2k+5)E * nlR

Cal —6
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Onde n é o numero de dados da amostra; k € o nimero de variaveis
independentes domodelo, (n|R| é o logaritmo neperiano do determinante da matriz
R.

Com um nivel de significancia de a = 0,05, busca-se o valor critico

X(\ :X{!
[ )
tabelado  7ab ak KC/6 e aplica-se o teste de hip6teses, onde o maior

valor do quiquadrado, maior sera a gravidade da multicolinearidade, sé&o

considerados:

Hipbteses de Teste:
HO: xi’s séo ortogonais (ndo apresentam multicolinearidade)

H1: xi’s ndo séo ortogonais (apresentam multicolinearidade)

Decisdo do Teste: Se X¢ > X¢ rejeita-se HQ, caso contrario, ndo se rejeita.
Cal Tab

A literatura técnica da Engenharia de AvaliagGes indica que sempre existira
algum graude colinearidade entre as variaveis do modelo. Por exemplo, ha relacéo
entre a dimensao da“frente” do imével e sua “area”, da “area dos terrenos” com o
“zoneamento urbano”, do “zoneamento” com o “padrao construtivo”, da “renda média
da populagdo” e o “padrdao de acabamento” das edificagcbes. Dessa forma, no
mercado imobiliario, muitas varidveis apresentardo certo grau de colinearidade
sendo dificil obter variaveis ortogonais (BIAGGI et al., 2017; ZILLI et al., 2019).
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Quadro 1 — Quadro de distribuicdo dos valores de qui-quadrado

| Xhos | Xhor | Xhes | Xbs | X0 | Xhs | Xhe | Xhs | X%o | Xbs Xors | Xoo | Xoes | Xom
1| ,0000 | ,0002 | ,0010 | ,0039 |,01568 | ,102 | ,4566 | 1,32 | 2,71 3,84 | 502 | 6,63 | 7,88 | 10,8
21,0100 ,0201 ,0606 | ,108 | ,211 | ,676 | 1,39 2,77 | 4,61 599 | 7,38 | 9,21 10,6 | 13,8
8|,0717 | ,116 | ,216 | ,362 | ,684 | 1,21 | 2,37 | 4,11 6,26 | 7,81 | 9,36 | 11,3 | 128 | 163
4| 207 | 207 | 484 | 711 | 1,06 | 1,92 | 3,36 | 5,39 | 7,78 | 9,49 | 11,1 | 133 | 149 | 185
5| ,412 | 564 | 831 | 1,05 | 1,61 | 2,67 | 4,35 | 6,63 | 9,24 | 11,1 | 12,8 | 16,1 | 16,7 | 20,6
6| ,676 | 872 | 1,24 | 1,64 | 2,20 | 3,45 | 5,36 | 7,84 | 10,6 126 | 144 | 168 | 18,6 | 22,6
7| ,089 | 1,24 | 1,69 | 217 | 2,83 | 4,25 | 6,35 | 9,04 | 12,0 | 14,1 | 160 | 185 | 20,3 | 24,3
8| 134|165 218|278 349 [507 | 7,34 | 102 | 134 | 155 | 17,6 | 20,1 | 220 | 26,1
9| 1,78 | 2,09 | 2,70 | 8,33 | 4,17 | 590 | 8,34 11,4 | 14,7 | 16,9 19}0 21,7 23)6 27,9
10| 2,16 | 2,56 | 3,25 | 8,04 | 487 | 6,74 | 9,34 | 125 | 160 | 183 | 205 | 232 | 252 | 29,6
11| 260 | 3,05 | 882 | 457 | 558 | 7,68 | 108 | 13,7 | 17,3 | 19,7 | 21,9 | 24,7 | 26,8 | 31,8
12| 8,07 | 8,67 | 440 | 523 | 6,30 | 8,44 | 11,3 | 148 | 185 21,0 | 233 | 26,2 28,3 | 329
18| 8,67 | 4,11 | 5,01 | 589 | 7,04 | 9,30 | 12,3 16,0 | 19,8 22,4 | 24,7 | 27,7 29)8 34,6
14| 4,07 | 466 | 563 | 6567 | 7,79 | 10,2 | 133 17,1 | 21,1 | 28,7 | 26,1 | 29,1 | 31,3 | 36,1
16| 4,60 | 65,28 | 6,26 | 7,26 | 8,65 | 11,0 | 143 18,2 | 22,8 | 26,0 | 27,6 | 30,6 | 32,8 37,7
16| 6,14 | 581 | 691 | 7,96 9,31 119 | 153 19,4 23,6 | 26,3 | 288 32,0 | 34,3 39,3
17| 65,70 | 6,41 7,66 | 867 | 10,1 | 128 | 16,3 20}5 248 | 27,6 | 30,2 | 83,4 | 35,7 40,8
18| 6,26 | 7,01 | 8238 | 9,39 | 10,9 13,7 17‘3 21,6 | 26,0 | 28,9 31,6 | 34,8 | 37,2 42)3
19| 684 | 7,63 | 891 10,1 11,7 | 14,6 | 18,3 | 22,7 27,2 30,1 329 | 36,2 | 386 | 438
20| 7,43 | 8,26 | 9,69 | 10,9 12,4 15)5 19,8 23’8 28,4 31,4 34,2 37,6 40,0 | 45,3
21| 8,08 8)90 103 | 116 | 13,2 | 16,3 20’3 24,9 29,6 32,7 36,6 38,9 41)4 46,8
22| 8,64 | 964 | 110 | 123 | 14,0 17,2 21,3 | 26,0 30’8 339 | 368 40,3 | 428 48,3
23| 9,26 | 10,2 | 11,7 13,1' 14,8 18,1 22,3 27,1 32,0 | 35,2 38,1 41,6 44,2 | 49,7
24| 9,89 | 10,9 | 124 13)8 15,7 19,0 | 23,3 28,2 33,2 36,4 39,4 43,0 | 45,6 | 61,2
26| 10,6 | 11,6 | 18,1 | 146 | 16,6 | 19,9 | 24,3 29’3 344 | 37,7 | 40,6 44,3 46,9 | 526
26| 11,2 12,2 188 | 154 | 17,83 | 20,8 | 253 | 30,4 35,6 ‘| 88,9 | 41,9 | 45,6 | 48,3 54,1
27| 11,8 | 12,9 146 | 16,2 18,1 21’7 26,3 31,5 36,7 40,1 43,2 | 47,0 49,6 55,5
28| 12,6 | 186 | 1583 | 169 | 18,9 | 22,7 | 27,8 82,6 | 379 | 41,8 | 4456 | 483 | 51,0 56,9
29| 131 | 148 | 160 | 17,7 | 19,8 | 28,6 | 2838 | 337 | 39,1 | 42,6 | 457 | 49,6 | 52,3 | 68,3
30| 13,8 | 15,0 16,8 | 18,6 | 20,6 245 | 208 | 348 | 40.3 | 438 47)0 50,9 | 63,7 | 69,7
40| 20,7 | 222 | 24,4 | 265 | 29,1 | 33,7 | 39,3 45,6 51.8 | 668 | 59.3 63,7 | 66,8 | 73,4
50| 28,0 | 20,7 | 32,4 | 348 | 877 | 429 | 49,3 | 663 | 632 | 67,5 | 71,4 | 76,2 | 79,6 | 86,7
‘60| 35,6 | 37,6 | 40/6 | 43,2 | 46,6 | 52,83 | 69,8 | 67,0 74,4 79,1 83,3 | 88,4 | 92,0 | 99,6
70| 48,3 45,4 488 | 51,7 | 65,3 61,7 69,3 | 77,6 | 86,6 | 90,6 95,0 | 100 104 112
80| 51,2 | 635 | 67,2 | 60,4 | 643 | 71,1 | 79,8 88,1 | 96,6 | 102 107 112 116 126
90| 59,2 | 618 | 656 | 69,1 | 73,3 80,6 | 89,3 | 98,6 | 108 113 118 124 128 137
100| 67,3 70,1 742 | 779 | 824 | 90,1 | 99,3 109 118 124 130 136 140 149 |

Fonte: PEARSON E.S. e HARTLEY H.O. Biometrika Tables for Statisticians Vol.1 (1966)

2.4 Correcédo da multicolinearidade

Uma vez identificadas as variaveis colineares do modelo, devem ser adotadas

alternativas para solucéo do problema da multicolinearidade. Existirem técnicas para
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eliminacdo de variaveis, como o método dos componentes principais, que identifica
0S regressores ortogonais e elimina aqueles que podem ser matematicamente
suprimidos em fungao da colinearidade com outros regressores (IBAPE-SP, 2007).

Os regressores sao importantes na formagao do valor do bem e geralmente
nao podendo ser eliminados. Por isso, uma alternativa para solugao do problema sem
a eliminacdodos regressores € 0 aumento do tamanho da amostra, de forma que, ao
colecionar mais dados de mercado observe-se menor colinearidade entre as
variaveis (ABNT, 2011).

No entanto, a obtencéo de mais dados de mercado nem sempre € possivel. E
uma amostra representativa refletird colinearidades da populacdo. Na pratica, ao
forcar a ampliacdo da amostragem é possivel inserir elementos de populacdes
distintas, que apesar de corrigirem a multicolinearidade podem contaminar o poder
de predicdo do modelo.

Resta, portanto, a combinacdo ou operacéo de variaveis independentes para,
agregando informacBes ou relativizando variaveis, obtenha-se regressores
ortogonais. Um exemplo comum de combinacdo € utilizar o padrdo construtivo,
geralmente expresso em umavariavel de custo unitario basico da construgdo — CUB,
multiplicado pelo coeficiente de conservagao, geralmente expresso em fracdo de 1,
onde quanto mais proximo de 1 mais bemconservado esta o elemento, seguindo um
padréo de classificacdo padronizado por Hoss- Heidecke (ABUNAHMAN, 2001).

Um exemplo de operacdo de variaveis consiste na adocdo de razdes ou
multiplicacdesde variaveis. Por exemplo, as variaveis area util e area total costumam
ser colineares, isto €, quanto maior a area util de um imovel, maior também sera sua
area total. Uma forma ortogonalde utilizar as variaveis é adotar a area util como um
percentual da area total, ou seja, dividir aarea 0til pela area total do imovel. Dessa
forma, ao utilizar o valor de 0,50 para a variavel areadutil, significa que metade da area
total do imovel é util. Neste trabalho, seré adotada a relagdoentre as variaveis area e

area util.
3 RESULTADOS

Inicialmente, a ocorréncia de multicolinearidade foi identificada pela matriz
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de correlagbes, que apresenta as correlacbes isoladas (parte inferior) e
correlagcbes parciais (parte superior). Identifica-se elevada correlacdo isolada

(0,84) e parcial (0,98) para as variaveis area total e area util, conforme

demonstrado no Quadro 1.

Quadro 2 — Matriz de correlagdes isoladas e parciais.

o
[ S
Variaveis © = = N2
€ o S In |8 |SE
Q 0 =
- L 5 < & |9 S5
Area Util 1/X 98 91 57 | 88
Area Total 1/x 90 86
PxD X3 88
Localizacao 1/X
\Valor Unitario y

Fonte: o autor (2020).

De acordo com a NBR 14.653-2 (ABNT, 2011) sugere-se atencéo especial as
dependéncias lineares de primeira ordem superiores a 0,80, como é o0 caso da
correlacao isolada entre as variaveis area total e area util (0,84); e das correlacdes
parciais entre area util e area total (0,98), area util e PxD (0,91), area total e PxD
(0,90). Dessa forma, a matriz de correlacbes sugere a correlacdo positiva entre as
variaveis.

A seguir, realizou-se a andlise do Fator de Inflagdo de Variancia. Para isso,
foram realizadas regressdes auxiliares, excluindo a variavel dependente (valor
unitario) tornando cada uma das variaveis independentes (area util, area total, PxD e
localizacéo) em varidvel dependente. Os resultados dos coeficientes de correlacdo
Rj? das regressOes auxiliares e os FIVs calculados séo apresentadas no Quadro 2.
Verifica-se no quadro que a variavel area utilapresentou valor de FIV maior que 10,

apontando forte colinearidade da variavel area (util.
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Quadro 3 — Quadro do Fator de Inflacdo da Variancia

Variavel Identificaca |Transformaca Rj? FIV

0 0
\Ljﬁli?é[r[o Y n) ] )
Area Util x1 1ly 0,90353 10,36591
Area Total X2 In(y) 0,85087 6,70587
PxD X3 1ly 0,74771 3,96363
Localizacao x4 y 0,49831 1,99325

Fonte: o autor (2020).

Continuamente, realizou-se o teste de Farrar-Glauber, Para isso, foi necessario calcular
o valor de X¢,, obtendo-se o valor de 25,72, e ao utilizar a tabela de Distribuicdo do Qui-

Quadrados, com os valores do numero de dados, nUumero de varidveis explicativas,

significancia e grau de liberdade, para a seguinte formula, X* . |, =X , & aferido o
PPQR R /6 PPOS

valor de 12,60. Com esses valores, pode ser concluido que como o X" =X rejeita-se HO,

Cal  Talb
portanto ha correlagio entre as variaveis do modelo (existindo multicolinearidade), podendo
ser considerada de baixa gravidade.

ApOs a observacao da presenca de multicolinearidade nos trés métodos acima,
foi necessario a realizacdo de um contorno para nao haver colinearidade nas
variaveis, no qual foi utilizado o método da variavel relativa. Com a forte presenca
colinearidade para a variavelarea util, foi necessario criar a variavel relativa, em que
a area total passou a ser area total dividida pela area util da amostra. Com a alteracéo
da variavel, o modelo foi refeito, resultandona matriz de correlacdes apresentada no
Quadro 3.
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Quadro 4 — Matriz de correlagdes isoladas e parciais

o
Variaveis Q = N2
€ o © o |8 |S¢
< o =
- i g & |3 €5
Area Util In(x) 61 | 36 | 64
Area Total XY% 40 | 75
PxD X 14 | 83
Localizacao 1/x |-42
Valor Unitario y |-18

Fonte: o autor (2020).

Inicialmente a matriz apresentava correlacdes parciais de até 0,98 para as
variaveis area total e area util, conforme demonstrado no Quadro 1. Apos a
alteracdo das variaveis, observa-se que as correlacdes foram reduzidas para 0,44 e o
valor de Rj? caiu para 0,82, onde o valor minimo para um possivel problema de
multicolinearidade, ficou distante de 0,80.

A sequir, realizou-se a analise do Fator de Inflagdo de Variancia. O valor do FIV

diminuiu para 3,05, indicando que a multicolinearidade entre as variaveis ndo é
significativa.

Quadro 5 — Quadro do Fator de Inflacdo da Variancia ap0s alteracédo das variaveis.

Variavel Identificaca | Transformaca Rj2 FIV
0 0
Area Util x1 y 0,82 3,05

Fonte: o autor (2020).

Por fim, foi realizado um novo teste de Farra Glauber para o modelo ajustado, apos a

alteragdo das variaveis, o valor encontrado para X & de 9,809, sendo menor que o
determinado pelo valor de X*  (12,592), portanto x*““< X | aceitando-se o valor de HO

Torh Cal Tk
(ndo existindo multicolinearidade).

4 CONSIDERACOES FINAIS

Ao realizar os testes, constatou-se a presenca de multicolinearidade nos
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dados do modelo, apresentando uma gravidade nas variaveis area Util e area total.
Na sequéncia, foi aplicado a solu¢do do uso da variavel relativa nas variaveis
area utile area total, na qual foi necessario a divisdo de uma variavel pela outra,
tomando um novo valor para variavel area total.
Com essa solucdo, foi obtido um novo valor para variavel, tomando uma nova
matriz de correlacdo, na qual apresenta valores distantes de uma possivel

colinearidade entre as variaveis.
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